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Stohasticki pristup evoluciji populacije
stanica

Parametar Oznaka Definicija
Missegregacija kromosoma s 1 kopijom Pmy 1 X x1 X po
Missegregacija kromosoma s 2 kopije Pme 2 X x9 X Pg
Ispravna stanicna dioba Pd 1 —pm — Po
Zivotni vijek stanice to 14 0.005 x (x1)'?
po = 0.0025

+

vrijeme pocetka Zivota stanice
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